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跨域数据授权运营研究及应用

摘要
随着大数据和云计算的发展，数据管理正在打破“数据孤岛”，从面向单域的孤立服务发展到跨域的数据共

享与协同服务。基于公共数据授权运营框架，给出了跨域数据授权运营全链路结构，并探讨了跨域数据加

工过程中数据隐私和效率的挑战。针对这些挑战，提出了集中式和隐私计算两种数据加工模式，能够在保

护数据隐私的同时提高数据加工效率。最后，给出了一个实际场景下跨域数据授权运营平台的应用案例。
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Abstract
With the development of big data and cloud computing, data management is breaking down "data silos" and developing 

from isolated services for single domain to cross-domain data sharing and collaborative services. Based on the public data 

authorization and operation framework, this paper presented the full-link structure of cross-domain data authorization and 

operation, and discussed the challenges of data privacy and efficiency in the cross-domain data processing. In response to 

these challenges, two data processing models, centralized and privacy computing, were proposed, which could improve 

data processing efficiency while protecting data privacy. Finally, an application case of a cross-domain data authorization 

operation platform in a practical scenario was given.
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0  引言

随着计算机技术和信息化的发展，大

数据驱动的发展模式几乎遍布各行各业，

由此也产生了数据管理以及数据安全等相

关问题。海量数据由于产生和存储的场景

不同，可以划分为公共（政务）数据和社会

数据，两者主要区别在于数据是否归于政

府或公共服务机构所持有。其中，公共数

据包括政府部门持有的各类数据，例如人

口、经济统计数据，医疗卫生数据，交通大

数据等。公共数据的特点是数据量大、包

含丰富的信息，可以被充分利用进行建模

分析。但同时公共数据涵盖了多方面信息，

其中也包括大量敏感信息，例如公民的收

入状况、医疗记录、家庭住址以及交通出

行记录等，需要在数据加工和利用过程中

充分考虑隐私保护。而社会数据涵盖了电

商数据、金融数据、社交平台数据等，主要

由相关企业收集和存储。这些数据同样蕴

含大量信息，部分还需要与公共数据联合

建模分析。

两种数据持有者不同，数据自然划归

于不同域。但是，从大数据的加工和进一

步挖掘数据价值的角度来看，数据被要求

能够在不同机构之间流通共享。由此需要

引入跨域数据管理的模式以实现跨域数据

联合加工和利用，同时又在一定程度上保

护数据隐私。

2020年4月9日，中共中央、国务院发

布了《关于构建更加完善的要素市场化配

置体制机制的意见》，该意见将数据要素

与土地要素、劳动力要素、资本要素等传

统生产要素一并列为完善要素市场化配置

的关键因素[1]。该意见指出，要在国家数据

分类分级保护制度下，推进数据分类分级

确权授权使用和市场化流通交易。《中华

人民共和国国民经济和社会发展第十四个

五年规划和2035年远景目标纲要》也明确

提出“开展政府（公共）数据授权运营试

点”，鼓励第三方深化对公共数据的挖掘

利用。政府（公共）数据授权运营是指授权

特定的市场主体，在保障国家秘密、国家

安全、社会公共利益、商业秘密、个人隐私

和数据安全的前提下，开发利用政府部门

掌握的与民生紧密相关、社会需求迫切、

商业增值潜力显著的数据。与公有云运营

相比，公共数据授权运营虽然也强调运营，

但两者面向不同的具体需求，公有云通常

指第三方提供商为用户提供的能够使用的

云，这种云有许多实例，可在整个开放的公

有网络中提供服务[2]（主要是计算服务）。

而政府（公共）数据授权运营旨在提供合

规的政府（公共）数据服务。在授权运营平

台建立的基础上，可以进一步实现社会方

授权运营单位和授权运营平台联合数据加

工的过程。为贯彻这一要求，浙江省推出了

建设公共数据平台授权运营域的方案，通

过一体化、智能化公共数据平台，实现安

全有序的公共数据授权运营工作，推动数

据要素安全合规地流通。

由于公共数据和社会数据分域存储，

在建设公共数据授权运营平台的过程中，

公共数据主管部门将数据授权给 运营单

位，授权运营单位在进行多方数据联合加

工时，不可避免需要解决跨域带来的新问

题。这些问题主要分为两个方面：在跨域

数据加工过程中，如何保证隐私信息不泄

露；在提供数据隐私保护的同时，如何保

证跨域数据加工的效率。基于对以上论述

的总结，本文的主要内容分为3点：

● 探讨跨域数据授权运营链路中数据

加工过程面临的两方面挑战；

● 探讨集中式计算和隐私计算两种技

术模式，以及各自如何解决上述挑战；

● 给出跨域数据加工模式的应用案例。
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1  相关工作

1.1  跨域数据共享和应用的相关工作

跨域 数 据共享 和应用的场 景较为丰

富。目前，针对这一领域有较多的现有工

作。这些工作涵盖了多个应用场景，包括电

子政务、推荐系统、医疗信息处理、城市治

理以及作战联合分析等。邓磊等[3]分析了

构成电子政务应用平台支撑之一的数据交

换平台功能受到制约的关键因素及现有的

解决办法，建立并形式化了域标识和域关

系模型，并基于这一模型设计了可信数据

交换模型框架。张彬等[4]从多个角度对跨

域推荐中的知识融合研究进展进行了梳理

和总结。卢红建等[5]探索了跨域医疗信息

共享与业务协同标准建设，对未来其他地

域间开展跨区域共享联动，以及形成完整

的就诊数据链信息具有一定的参考价值。

董晶等[6]针对当前城市数据治理的跨域安

全、可信互通和共享问题，并基于复杂系统

论提出了多视域城市跨域数据治理体系。

王蒙蒙等[7]基于联邦学习技术，探索了一种

面向联合作战场景下的跨域数据安全互联

方法，打通各作战域之间的数据壁垒。

同时，也有一些相关研究重点关注跨

域数据处理中的隐私保护问题，这些工作

采用区块链等技术实现物联网场景下跨域

数据处理的隐私保护。冯绮航[8]研究了物

联网场景下数据跨域共享的安全模型，基

于区块链技术设计跨域安全共享模块，并

并设置监管中心、云存储器与联盟区块链

3个实体实现数据的跨域共享。潘雪等[9]利

用区块链技术构建了基于主从链的隐私数

据跨域共享模型，解决了各个信任应用域

之间的跨域安全问题，保证隐私数据的跨

域共享。陈嘉熳[10]和郑佳伟[11]研究了基于

区块链的跨域数据安全共享技术方案，并

提出了数据共享平台的具体设计。

现有研究主要聚焦于上述场景，并未

对数据授权运营过程中出现的跨域数据加

工和隐私保护进行特别的论述，后者是本

文讨论的具体问题。

1.2  数据授权运营相关工作

目前针对数据授权运营的相关研究主

要包括授权运营的具体定义、平台建设、

技术架构、制度规定和授权模式等方面。

高丰[12]开创性地提出对数据授权运营的运

营产出和运营行为两个概念予以精细化拆

解的必要性，厘清数据授权运营的内涵。

林镇阳等[13]基于数据应用的现实需求，探

究了数据要素市场化的核心机制、运行机

理和法律制度需求。胡业飞等[14]分析了基

于传统API技术构建政府数据授权运营模

式的局限性，进而提出利用联邦学习技术

来建构政府数据授权运营新模式。文章从

横向联邦学习、纵向联邦学习、联邦迁移

学习3种技术路径出发，分别结合电力供给

与配置、个人与企业信贷评估以及医疗服

务3个实际情景，呈现出基于联邦学习的政

府数据授权运营模式在不同情景下达成公

共数据资源开发利用目标的过程。冯洋[15]

指出公共数据授权运营的行政许可属性与

制度建构方向，提出此项制度构建的4项建

议，具体包括鼓励多种所有制市场主体参

与授权运营、授权开展数据运营的市场主

体数量应控制在合理范围、开展收取公共

数据资源使用费试点、授权公共数据的类

型范围应当适度限缩。童楠楠等[16]探索研

究了一种适配公共数据资源化、资本化、

资产化价值生成路径的数据财政、数据税

收、数据金融的三层次利益分配框架，在

制度层面上为数据要素市场的建设和数字
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经济发展提供了一些参考，优化数据价值

的分配。黄丽华等[17]提出了基于市场逻辑

的数据要素流通价值链模型，在“创生赋

权”的设计思路下为数据产权结构性分置

提供了一种解释。

综上所述，目前对数据授权运营平台

的研究并未结合跨域数据管理的场景，也

没有对跨域加工问题和隐私保护问题进行

深入的讨论。相较于已有的研究，本文在

跨域场景下探讨了数据授权运营过程中可

能出现的具体问题。

1.3  隐私计算与数据安全技术

现有的隐私计算技术主要包括安全多

方计算、联邦学习以及差分隐私等随机化

方法。联邦学习[18]是一种特殊的分布式机

器学习技术，其核心思想是通过在多个拥

有本地数据的数据源之间进行分布式模

型训练，在不需要交换本地个体或样本数

据的前提下，仅通过交换模型参数或中间

结果的方式，构建基于所有客户端数据的

全局模型。借助联邦学习可以满足“数据

不出域”的要求，同时完成模型联合训练

的任务，保护本地隐私数据。与联邦学习

类似，安全多方计算（secure multi-party 

computation，MPC）也是常用的隐私计算

技术。MPC是一个密码学概念，表示多个

参与方共同计算一个函数，且除去函数计

算结果外，不暴露关于各自输入的信息。

一般的安全多方计算概念 最初由姚期智

在1986年提出，在此之前也已经有许多针

对特定函数的多方计算研究。姚期智提出

的混淆电路[19]，通过加密算法和不经意传

输（oblivious transfer），理论上可以安全

计算一切布尔电路。除此之外，同态加密[20]

作为一种可以在密文上进行运算的技术，

也被广泛应用在安全多方计算领域。差分

隐私是一种对 数 据添加噪声从而实现隐

私保护的技术。不同于安全多方计算，差

分隐私允许暴露一定量的隐私数据。差分

隐私的核心在于给数据添加了随机性，使

不同的样本运算有可能得到同样的结果。

Google的专家们[21]提出差分隐私机制可以被

运用于深度学习的随机梯度下降（SGD）过

程中，并且提出了基于动量叠加（moments 

accountant）的隐私预算上界算法。也有研

究者[22]在安全多方计算的物联网场景下提出

了各个数据方本地进行差分隐私的方法，使

各个数据方直接保证了自身数据的隐私性。

数据脱敏是指在从原始环境向目标环

境进行敏感数据交换的过程中，通过一定

的方法消除原始环境数据中的敏感信息，

并保留目标环境业务所需的数据特征或内

容的数据处理过程[23]。在跨域数据进入授

权运营平台进行数据加工前，需要采取数

据脱敏方法对敏感信息进行预处理。目前，

已有的数据处理方法包括面向数据库类型

数据的k-匿名（k-anonymous）[24]、l-多样

性（l-diversity）[25]、t-保密（t-closeness）[26]

等方法，以及针对异构大数据改进的数据

脱敏方法[27]等方法。

安全数据沙箱（Sandbox）被广泛应用

于浏览器的安全中，防止病毒木马通过浏

览器入侵本地。沙箱机制通过进程和内存

等计算机资源隔离，控制沙箱内的进程对

本地系统资源的调用。在数据跨域加工的

过程中，可以在授权运营平台内部建立起

数据安全沙箱，防止内部加工人员对隐私

数据的非法访问和窃取，限制对数据的操

作方式。目前已有工作[28]讨论了在大数据

场景下安全沙箱的具体应用。

相较于已有技术文献，本文并未在技

术原理和算法框架层面上进行创新，而是

结合跨域授权运营中数据加工的场景，探

讨了如何合理利用以上技术取得数据安全

保护与加工效率之间的平衡，并给出具体

的应用案例。
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2  跨域数据授权运营平台设计

2.1  跨域数据授权运营全链路结构

跨域数据授权运营的链路结构可以分

为数据授权、数据加工、产品交付审查、安

全监控4个主要模块。数据授权模块负责

审批运营单位加入平台；数据加工模块完

成数据产品的生产；产品交付审查模块完

成加工后数据产品审查，并交付数据使用

方；安全监控模块对系统运营全流程进行

监管。具体结构如图1所示。

数据授权主要包括3个流程：①授权运

营单位入驻授权运营域，并完成建档；②授

权运营单位发起授权数据申请；③公共数

据主管部门会同数据提供单位完成审批。

数据加工是跨域数据授权运营链路中

的核心环节，也是本文主要分析和研究的

环节。数据加工包括4个部分：对申请获取

的公共数据进行抽样脱敏处理；将脱敏后

的数据分发至开发环境进行数据加工和模

型训练；模型训练完成后，将数据模型转产

至测试环境，使用抽样数据验证模型计算

的可行性和计算结果的可用性；模型测试

通过后，将数据模型转产到生产环境，执行

计算任务，得到最终的计算结果。数据加工

也是数据隐私信息容易泄露的环境，用于

训练模型和计算的公共数据与社会数据会

集中在加工过程中，造成隐私泄露的可能

性。同时，根据文献[29]所述，数据加工形

成的模型以及分析结果也包含了隐私敏感

信息。

产品交付审查主要包括两部分：①公

共数据主管部门进行审核；②将通过审核

的数据产品交付指定的授权运营场景进一

图 1　跨域数据授权运营全链路结构
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步利用。其中数据产品审核包括形式审查

和技术审查两方面，形式审查内容包括数

据产品的应用场景、数据服务、数据产品形

态等，技术审查内容包括申报信息一致性

审核等。

安全监控指对公共数据授权运营业务

全过程进行安全监控与防范，覆盖数据申

请授权、数据加工、数据产品交付的整个

业务过程。其中具体包括业务流程安全、

人员安全、环境安全、数据安全、应用安

全、合规审计6个层面，对每个环节各个层

面的安全问题设置对应的监控方式和防范

措施。

在整个跨域数据授权运营平台的结构

中，数据加工是其中较为复杂和重要的模

块，也是数据安全问题集中体现的部分。

因此，后文主要针对跨域数据加工过程中

的具体问题进行分析讨论。

2.2  跨域数据加工的挑战

跨域 数 据加工 过程面临的主要 挑战

包括两个方面：相较于单域数据处理的场

景，如何保证在跨域场景下数据加工有较

高的效率；在跨域数据加工的过程中，如

何避免数据共享流通引起的隐私泄露等数

据安全问题。

在 加 工 效 率 方面，由于 数 据 跨 域 存

储，数据加工的工作量也比单域存储场景

下要大。主要体现在两个方面：①由于数

据量扩大，数据加工过程中的模型训练可

能需要重复多次；②采用隐私保护技术需

要对数据进行进一步处理，这会带来额外

的处理时间，降低数据加工的效率。

在数据安全方面，跨域数据加工中存

在的问题主要有3点：①数据安全的威胁

更多来自内部而不是外部；②数据开发人

员接触大 量 敏感数 据，造 成 数 据泄 露；

③企业存留原始数据变相用于其他未授权

场景。这些挑战都要求跨域场景下的数据

加工方式考虑隐私保护问题。

2.3  两种跨域数据加工模式

针对跨域 数 据加工中存 在的效率问

题和数 据 安 全问题，可以 采用集中式 和

隐私计算两种技术模式来解决。如图2所

示，集中式加工模式适用于社会数据可出

域的场景，将数据集中到授权运营平台统

一加工处理，具有较高的加工效率。而基

于隐私计算的加工模式适用于社会数 据

不可出域的场景，通过隐私计算技术进行

数据联合加工，会造成额外的计算时间，

一定程度上降低了加工效率。因此，在实

际应用情境中，应当在算法执行效率和数

据 是 否出域两方面进行权衡，以 选 择 合

适的跨域 数 据加工模式。在 这两种情况

下，为了加强对公共数据隐私的保护，与

文献[30]所述场景不同，此处公共数据不

出域。

2.3.1  集中式跨域数据加工模式

集中式跨域数据加工模式如图3所示，

公共数据和社会数据集中发送到数据授权

运营平台，在租户空间中，依照前述流程依

次完成模型开发、模型验证和数据产品生

成3个步骤，最终到产品交付审查模块进

行审查。

在集中式数据加工模式下，由于采取

了将数据集中至平台融合加工的方法，避

免了在多个数据域分别加工造成的过高的

时间成本，能够有效提高数据加工效率。

为了应 对 加工 过 程中可能出现的隐

私泄露问题，集中式加工模式采取两方面

的解决方案。一方面，将开发环境与生产

环境分离，开发环境只提供脱敏抽样的数

据，使开发人员不接触原始敏感数据，避
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免开发过程中的数据泄露；另一方面，建设

统一的数据沙箱，严格限制数据的导出，

避免数据流向其他使用场景。

2.3.2  基于隐私计算的跨域数据加工模式

基于隐私计算的跨域 数 据加工模式

在计算过程中利用密码学原理，使原始明

文 数 据不 可见；同时保证 原始 数 据不出

域，避免数据被滥用，并在数据通信过程

中采用加密 通信的 方 式，避 免隐 私信息

在域之间流通。由于采用联合加工方式，

基于隐私计算的跨域 加工模式也能够在

一定程度上达到并行处理和提高数据加

工 效率的目的。相比于 集中 式的 加工模

式，隐 私计 算加工模式虽然 在 效率上有

一定降 低，但 强化了对 数 据隐 私的保 护

力度。

基于隐私计算的跨域加工流程如图4

所示，授权运营单位包含一个隐私计算节

点，创建了联合查询、联合分析和联合统

计等基于数据产品的服务接口。公共数据

授权运营平台包含本地隐私计算节点和隐

私计算服务平台，其中隐私计算服务平台

负责调度所有隐私计算节点。社会数据经

由隐私计算节点加密传输至授权运营平台

图 2　两种跨域数据加工模式

图 3　集中式跨域数据加工模式
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中的隐私计算节点，由隐私计算服务平台

调度计算任务，加工数据产品并传输至租

户空间。

隐私计算跨域数据加工模式主要采取

联邦学习和安全多方计算两种技术实现。

在图4中，公共数据授权运营平台中的

隐私计算服务平台可以作为联邦学习的中

央服务器，隐私计算节点可以作为不同的

客户端，从而构建联邦学习框架。如图5所

示，基于联邦学习的跨域数据加工过程大

致包括以下几个步骤：

● 隐私计算服务 平台初始化模型参

数，并发布模型训练任务到各个域的隐私

计算节点；

● 隐私计算节点读取源数据；

● 隐私计算节点导入计算模块；

● 根据训练任务调用隐私计算节点本

地的算法库，进行本地模型训练；

● 本地模型训练的参数更新值通过差

分隐私、同态加密、秘密分享等隐私保护

技术进一步处理后，传输至隐私计算服务

平台；

● 隐私计算服务平台执行模型聚合算

法，生成全局模型参数；

● 新的全局模型分发至各个隐私计算

节点；

● 上述步骤执行多轮后模型收敛，最

终得出模型训练结果，并传输至计算节点

的前置结果区。

与联邦学习不同的是，在安全多方计

算框架中，隐私计算服务平台只负责调度

任务和监控隐私计算子节点计算，并不直

接参与模型计算过程。如图6所示，基于安

全多方计算的跨域数据加工流程大概包括

以下步骤：

● 隐私计算服务平台发起数据加工或

计算任务；

● 隐私计算节点读取源数据；

● 隐私计算节点导入计算模块；

● 不同域隐私计算节点之间借助差分

隐私、同态加密和秘密分享等隐私保护技

术处理数据，并在域间相互传输，进行样本

对齐；

● 不同域隐私计算节点之间借助加密

图 4　基于隐私计算跨域数据加工模式
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技术，共享计算过程数据，实现加密交互

计算；

● 隐私计算节点计算生成本地子模型

或运算结果；

● 最终产生出模型训练结果或计算结

果传输至隐私计算节点的前置结果区。

图 5　基于联邦学习的跨域数据加工流程

图 6　基于 MPC 的跨域数据加工流程
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2.3.3  两种加工模式的对比分析

由于集中式数据加工模式和基于隐私计

算的数据加工模式采用的技术不同，两种加

工模式具有不同的特点，具体概括见表1。

从数据安全性角度来讲，集中式数据

加工模式由于数据集中统一存储，会带来

数据安全问题；而基于隐私计算的加工模

式采用了一系列隐私保护技术，隐私数据

泄露的可能性大大降低，对数据安全性的

保障高于集中式加工方式。

从效率角度来讲，隐私计算技术需要

对 数 据 进行加密等一系列处 理 操作，增

加了数据加工的时间成本，因此加工效率

要 低 于 集中式 加工模式。例如采用同态

加密技 术实现 机 器 学习模 型，相比于明

文上的处理，计算时间普遍延长。比如在

Graepel T等人[31]的实验中，线性分类器在

密文上的训练和分类时间大约比明文上慢

5~6个数量级，在明文上模型训练时长为

2.3450×10-5 s，而同样条件下在密文上训

练的时间可达6.221 s。

3  跨域数据授权运营应用案例

针对第2节提出的跨域数据加工技术，

本节结合面向跨域数据加工的应用场景加

以阐述。

3.1  场景描述

评估企业经营状况是一项具有重要意

义的工作，对企业数据的有效分析有助于

政府部门开展相关工作。本文列举一例具

体场景：通过分析企业纳税状态，了解企

业经营状况，主动发现纳税水平达到升级

规上企业标准的小规模企业，并协助有关

部门及时升规 。

在这一场景下，数据建模分析的参与方

包括两个部门，即税务局和统计局。税务局

为数源部门，提供的数据条目见表2。统计

局为数据需求部门，使用的数据包括企业

名单和纳税规模界限。在数据分析的过程

中，省统计局将每月正常纳税的企业和达到

一定纳税规模的企业数据进行加密建模分

析，输出企业特征标记。该场景符合跨域数

据加工的设定，依据前文提出的方法，具体

的数据加工流程在第3.2节给出。

3.2  实施方案

在该案例中，对企业纳税状况的评估

可以采取基于隐私计算的跨域数据加工模

式。具体而言，省税务局和省统计局的私有

数据向省大数据局开放授权，省大数据局

以此建立授权运营平台，主要用于调度跨

域数据联合分析任务、检测平台运行过程

以及授权账号申请等。省统计局和省税务

局分别建立域内隐私计算节点以及相应的

数据存储管理架构。在三方建立稳定网络

连接后，具体的跨域数据分析过程可以分

为以下几个步骤：

● 由统计局发起计算任务；

● 大数据局调度任务，并下发给两个

计算节点；

● 统计局及税务局读取数据至隐私计

算节点；

● 统计局加密企业统一社会信用代码

并发送至税务局；

●  税 务 局 基 于 加 密 结 果 进 行 密 文

计算；

表 1　两种加工模式的差异对比

数据加工模式 安全性（数据是否可出域） 加工效率

集中式 数据可（加密）出域 较高

基于隐私计算 数据不可出域 较低
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● 统计局获得密文计算结果并解密；

● 统计局应用计算结果。

基于前文提出的隐私计算跨域数据加

工模式，可以达成两个方面的效果：①实

现税务数据和统计数据联合、高效建模的

目的，能够为统计部门评估企业经营状况

提供有效数据支持；②在数据加工和传输

过程中，采用安全多方计算等隐私计算技

术，保证税务数据不出域。同时，如前文所

述，能够在加工效率和数据安全性上得到兼

顾。上述应用自上线以来，已对全省500余

万家企业完成计算，其中计算出达到纳规

标准的企业约有10万家，确保了公共数据

的安全流通。

4  总结与展望

随着大数据时代的到来，数据成为重

要的生产要素和战略资源，数据的价值和

使用率不断提升。然而，数据的生产和存

储在不同的数据域中，这造成了“数据孤

岛”的存在，对推动数据流通、发掘数据价

值和进一步融合大数据提供服务造成了很

大的阻碍。在国家层面相关文件的指导下，

部分省份提出了建立公共数据授权运营平

台的方案，借助平台完成数据授权、加工、

交付运营的全过程。在这一过程中，跨域

场景下的数据加工面临着效率和安全两方

面的挑战。本文结合集中式和隐私计算两

种数据加工模式阐述了应对上述挑战的技

术路线。集中式数据加工模式能够将公共

数据和社会数据集中在加工平台中，适用

于社会数据可出域的场景，借助数据脱敏

和数据沙箱技术保护数据隐私；基于隐私

计算的跨域数据加工模式可实现“数据不

出域”，采用密码学和加密通信技术避免

传输和加工中数据隐私的泄露。而后，文

章给出了跨域数据加工模式应用于企业税

收数据联合分析评估的案例，阐述了基于

隐私计算的跨域数据加工流程。

在确保 跨域 数 据授权 运营过程中数

据高效加工以及隐私信息保护的基础上，

还要考虑多个授权 运营平台联 合 运行的

问题。这类问题主要分为两个部分，一是

数据授权运营平台架构的兼容性，二是各

级政府数 据授权 运营平台之间的协调关

系。由于平台建设初期不同部门采用的第

三方构建方案不同，在后续的平台联合运

营中需要进一步开发以解决系统间差异引

表 2　税务局提供的数据字段

序号 需求部门 数据名称 核心字段 数源部门

1 省统计局 增值税一般纳税人申报信息 纳税人名称
纳税人识别号
统一社会信用代码
所属行来
营业地址
纳税所在地（至区县级）
是否每月持续纳税

浙江省税务局

2 小规模纳税人申报信息 纳税人名称
纳税人识别号
统一社会信用代码
所属行业
营业地址
纳税所在地（至区县级）
是否达到纳税规模界限
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起的问题；同时，上下级政府之间应当确立

平台建设的统一标准，避免因为协调不当

造成的冗余开发，促进数据授权运营高效

开展。
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