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大数据价值期望探讨
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摘要
各边利益主体对大数据价值的共同期盼，引发了社会各界对大数据的普遍关注。不同利益主体的自有利

益使然，各边的价值期望是不同的，但这些迥异的价值期望恰恰都是大数据价值实现的目标。尝试从大

数据的多边定义和理解出发，梳理不同研究视角的相关研究以及不同利益角色的价值期望，介绍了相关

研究及产业化现状，并给出了实践可行的方法、思路和策略。
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Discussions of the value expectations
of big data

Abstract
People from all social circles are concerned about the big data, because all of them think that big data is valuable. However, 

different people have different value expectation, all of which are the goals when implementing big data project. Multiple 

kinds of definitions and understandings of big data were attempted to indicate, and then different research perspectives 

and different value expectations from different people were introduced. Furthermore, some practical and feasible methods, 

ideas and strategies were given after briefly expressing the relevant research status and industrialization status.
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1  引言

“大 数 据”是 近 年来 最 为热门的 技

术名词之一，从其诞生之日起，就引起了

“政、产、学、研、用”各界的普遍热议，也

获得了哲学家、科学家、技术研究者、工程

研发人员等的普遍关注[1]，其原因或许在于

各行各业的人们对“大数据价值”都有共

同的预判或期待。

由于价值具有较强的主观性，因而不

同利益角色对大数据价值期望并不一样，

这直接导致了在大数据价值实现过程中难

以形成统一的建设思维和技术口径，从而

影响大数据项目的价值彰显。本文对不同

的大数据价值期望以及由此引发的对大数

据彼此互异的理解进行梳理，尝试抽象出

价值实现过程中必须响应的挑战和问题，

并从已有的参考文献和工程实践方面给出

一些具体的思路和提示。

2  大数据多边理解

2.1  大数据溯源

从宇宙大爆炸到地球诞生，再到简单

生命体出现（38亿年前），地球上的物种

开始不断地丰富、发展和进化。与其他动

物仅通过遗传进化不同，人类在进化过程

中发展和演化出了一种非遗传性的继承：

通过独一无二且日益发达的文化媒介（语

言、文字以及不同历史阶段的存储介质），

将知识留给后代，这种文化传统使得人类

以很高的速度进化，并最终成为这个星球

的统治者。

这 里所 说的知识指的是人类在改 造

世界的实践中获得的认识和经验的总结归

纳，可以指导解决实践问题的观点、经验、

程序等信息。因此发现、传递和学习知识

是人类文明进程中亘古不变的主题。参考

文献[2]阐述了知识构建和管理的完整过

程：从噪音中分拣出数据，转化为信息，升

级为知识，升华为智慧，让信息从庞大无

序到分类有序。

人类对数据的认知经历了漫长的发展

历史，最早可溯源至“数觉”。所谓数觉，

指的是在一个小的集合里，增加或减去一

个元素的时候，尽管未曾直接知道元素增

减，也能够辨认到其中有所变化。图1给出

了人类从数觉到大数据的大致脉络。

● 人类从最原始的数觉，逐渐形成了

数值的概念，然后发明了计数、算术、模拟

计算和电子计算，并因为电子计算机的发

明和广泛应用，人类从繁重的脑力劳动中

解放出来，推动人类向信息社会迈进。

● 因为人类需求的不断膨胀以及软硬

件技术的不断发展，人们的关注点在不断

地演变：从最开始的数值，到后来的数据，

再到目前的大数据。人们的理念也在不断

地演变：在数据时代，计算是中心；在大数

据时代，数据是中心。

● 从数觉到数据的发展，人类用了亿

万年的时间，在这个时间段发明的一系列

工具、算法、设备大多是在响应和满足人

类 最 原始的需求；从 数 据到大 数 据的发

展，人类仅仅用了50年左右的时间，在这

个时间段发明的许多工具、算法、设备一方

面是在响应用户的膨胀需求，另一方面是

在响应因为许多新技术的使用而引发的一

系列新问题。

2.2  大数据难题

数据是指存储在某种介质上能够识别

的物理符号（数、字符或者其他）。这个定

义暗含着数据获取、存储和使用的一般路
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径，从计算机的角度来看：

●	 数据获取意味着必须将物理信号

转换成计算机可以存储的数据，这涉及传

感、采样、模拟信号/数字信号转换（A/D转

换）以及在bit基础上的字节化和数据化；

●	 数据存储意味着将数据存储在什

么介质上以及如何组织和管理这些数据，

任何一个数据被记录、存储一定有其最原

始的价值期望，而一旦原始价值被实现，

数据事实就是以一种成本存在；

●	 数据使用意味着需要针对某个具

体的应用目标，使用计算机相关技术完成

问题建模和求解。

围绕数据获取、存储及使用的相关技

术涉及的基础学科的发展，使得数据在规

模量级、数据精度（类型）、获得速度上都

得到迅猛的发展。计算机技术的发展尚不

能完全匹配基础学科迅猛发展，应对人类

需求不断膨胀而引发的在数据层、计算层、

应用层的难题和挑战，在这个情境下，大数

据作为一个“难题”被提到人们的面前。

大 数 据的定 义可以参见维 基百科：

所 谓大数 据，就是大 到无法通 过现有手

段在合理时间内截取、管理、处理并整理

成为人类所能解读的信息。4V（volume、

variety、velocity、value）往往是伴随着类

似定义的通常描述，而不同的利益角色又

会根据不同视角给予更多的补充，比如精

确性（veracity）、可视化（visualization）、

有效性（validity）等。事实上，所有这些特

征都是尝试从数据层、计算层和应用层进

行大数据特征描述。总体而言，大数据暗

含以下3个方面的属性。

●	 规模属性：大数据在规模量级上

无论是相对于以往还是绝对值都很大，数

据层的大规模性以及数据本身具备的多模

式性、多模态性和异构性给存取、算法、计

算和应用带来了极大的挑战。

●	 技 术属性：大数 据的价值实现依

赖一系列技术合集，涉及数据层、算法层、

计算层、应用开发层等多个方面。

●	 价值属性：各边角色对大数据价值

都有共识和期望，不同利益角色的个体（组

织）对大数据的价值理解和关注点不同。

2.3  大数据流程

大数据是数据本身及面向数据价值挖

掘的技术集合，能够实现应用驱动的多边商

业价值，因此，数据、技术、思维是大数据价

值实现的3个基本要素，其基本逻辑在于：富

集和整合多数据源数据，然后开发数据处

理与分析工具集，在此基础上开发目标应用

系统。开展大数据项目建设，自底向上需要

从4个方面进行，分别是：数据渠道层、数据

基础实施层、应用基础实施层和应用层。

（1）数据渠道层

无论价值期望如何，“数据在哪”是摆

在每一位大数据项目建设者面前的首要问

题，因此数据渠道梳理、建设是大数据项

目开展的第一步。总体而言，数据源可能为

既有业务系统、第三方业务系统、政府类

数据、社会面数据等。虽然每一类数据源

都对应着不同的数据获取协议、方法加以

响应，但数据源的梳理和渠道建设往往与

技术无关，在更多的情形下往往需要某种

商务模式的支撑。值得注意的是，政府类

图 1  从数觉到大数据
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数据的逐步开放为大数据开放共享提供了

一个示范之外，事实上也降低了大数据项目

建设在大部分公共数据获取的难度和门槛，

特别有助于中小型初创企业的产品研发。

（2）数据基础实施层

在数据源给定并且商务上已经确认的

基础上，数据基础实施层的功能目标在于

将数据源数据获取、连接、整合和融合，

为潜在的应用提供高性能的数据服务。因

此在这个层次上，几个基本的技术要点在

于：情境知识库的建设、数据采集工具的

设计与实现、数据预处理、数据集成、语义

融合等。

（3）应用基础实施层

该层主要为未来的潜在应用开发提供

基础的计算服务，具体而言几个基本的技

术要点在于：通用数据接口、一体化网络服

务、数据分析服务、安全服务等。

（4）应用层

该层次主要面向具体的应用需求定制开

发垂直应用系统（平台），一般而言，该层次

需要考虑的问题有：新开发的系统（功能）与

原业务系统的关系、如何为创新应用提供服

务支撑、如何与第三方有效无缝连接等。

3  大数据研究视角

3.1  哲学层面

从哲学层面理解大数据包括但不限于

以下3个方面。

● 从哲学层面研究大数据给人们带来

了什么以及如何理解大数据引发的各类新

生事物，往往哲学研究者会关注于此。几

个朴素的问题包括：大数据是什么、大数

据从哪里来、大数据到哪里去、大数据的

本质是什么、是否真的需要大数据、应该

如何拥抱大数据。

● 将大数据作为一种思维方式，如何

利用大数据解决一些实际问题，“第四范

式”[3,4]就是基于这个视角提出的一个新兴

概念。

● 作为科学研究的“第四范式”，大数

据技术已经成为了科学研究中的一个强大

的推动力，目前“科学大数据”已经在地理

遥感、高能物理、气候气象、药物化学、社会

人文科学等领域得到了广泛应用[5-7]；另一

方面，在进行大数据项目开发时，利用数据

平台为领域用户进行领域研究和后评估，是

大数据项目落地时必须考虑的隐含需求。

3.2  科学层面

从科学的层面来看，大数据背后隐含

着若干关键科学问题。

计算机科学关注的是可计算问题，而

传统的计算问题 可以归结为算法问题，

即如果 此 算法非图灵机可计 算，即 可判

定该问题（计算）无法由计算机处理。而

传统的计算机科学关于计算的研究是专

注于计算本身，而不在意数据。或者说传

统的计算是基于“数据完备、不变”的假

设。大数据场景下，数据是持续变化和更

新的，传 统的计 算 理论在大 数 据场 景下

是否还有效？或者说，在大数据场景下，

针对 数 据海量 且不断 增量的事 实，这个

问题是否可计算？进而，在可计算问题之

后 还 可 延伸的若 干问题，比如计 算 可信

问题、资源（数据、计算、能源等）管理问

题等。

上述 这些都是典 型的计算 机科学问

题，在大数据场景下，大家更愿意用数据

科学来进行描述[3, 8-10]。

3.3  技术层面

在技术层次，大数据项目涉及的技术
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流程如图2所示，即：在具体计算环境中，

从多个数据源中采集数据，然后汇聚在一

起，通过对数据进行处理和分析，为具体

的应用提供服务[1,11,12]。

下文简要介 绍图2中涉及的4个技 术

要点。

（1）数据采集与汇聚

功能上，通过不同的数据获取协议从

不同的数据源中获得数据，并将这些数据

以某种形式进行集成和连接，有以下3个

难点。

● 大数据源自数据层的普适“多源、异

构、跨时空”的典型特征，使得在数据采集

技术层次上必须基于不同的数据协议进行

数据的提取和交换。但是在实际情况下，原

始系统开发团队缺位导致的文档缺失、数据

库封闭使得数据交换协议缺失；另一方面，

由于不同的数据往往是存放在不同的利益

主体的服务器上，如果没有持续、匹配的商

务合作支撑，数据获取几乎不可实现。

● 任何一个数据源数据的存在都有其

最原始的价值期望，每一个数据源表示的

物理对象并不一致，加之每个数据源的数

据建设依托于不同的IT实施思路和建设水

平，这都给有效的数据集成带来了障碍。

● 如何对这些多源、异构、跨时空数

据进行有效特征提取、语义理解和融合是

重中之重，但也是难题。

（2）数据存储与管理

从不同数据源采集来的数据以及进行

各种预处理后的数据以何种方式存取也

是一个在技术选型阶段尤其需要考虑的问

题。在大数据的应用环境下，随着持续增

长的种类繁多的非结构化的海量数据，传

统的关系型数据库已经不能满足更加迥异

的数据格式了。非关系数据库等新兴的数

据存储技术应运而生，如基于Hadoop平台

的HBase、Cassandra、MongoDB、Neo4J

和Riak等。

在实际应用过程中，数据存储方案的

选型往往需要综合考虑源自数据层、应用

层和实际应用场景及部署实施的条件约束

等多种因素。

（3）数据处理与分析

通 过 对 数 据进行有 效处 理和分析，

达到为应用目标服务的目的，这里包含3条

路径。

● 在领域 知识已 经丰富完 备的前 提

下，以逻辑为基础，利用领域知识对数据

进行加工处理，然后直接为应用服务。

● 以机器学习与数据挖掘为基础，通过

对历史数据进行建模获得知识，然后利用此

知识对数据进行加工处理，然后直接为应用

服务。在大数据应用环境下，机器学习与数

图 2   大数据技术逻辑

2017045-5



BIG DATA RESEARCH   大数据96

据挖掘面临的挑战在于数据及标签的动态

变化性、专家标注样本成本过高等，参考文

献[13-21]都是围绕这些挑战展开的。

● 将上述基于领域知识和数据驱动的

知识发现有效地结合在一起，从而达到双

边互补，同时更好地为应用服务。以AAAI 

2017的最佳论文[22]为例，该论文利用了先

前的领域知识，从而将输出空间约束到一

个特定的学习结构，而不是简单地从输入

到输出的映射，这种做法使得在进行神经

网络训练的时候不需要大量有标签数据，

却能够学习得到更先进的结构。

（4）计算环境

大数据的复杂性及规模性给大数据分

析带来的挑战至少有两点：如何响应数据

类型的复杂性给数据的理解、建模带来的

挑战；如何用更快的计算效率响应数据的

海量、并行及快速更新的特性。前者的挑

战需要研发新型的理论、算法、技术，而后

者需要所有的算法、技术（改进）必须依赖

合适的高性能计算架构，目前用于高性能

计算的策略有以下3类。

● 充分提升和挖掘单个计算节点的计

算性能，比如通过对计算主机进行中央处

理器（central processing unit，CPU）、内

存、硬盘等的扩容尝试，增加单个计算节

点的计算性能，显然，这已不是纯粹的技

术层次的问题。

●  通 过 图 形 处 理 器（ g r a p h i c s 

processing unit，GPU）技术的引入 达

到大幅提升单台计算设备的计算性能。

相对而言，CPU的灵活性最大，可以高效

运 行 各种计 算任 务，但 局限 是一次 只能

处理相对很少量的任务；GPU不像CPU

那样灵活，处理的任务范围较小，但其强

大 之处在于能 够同时 执 行 许 多 任 务。谷

歌公司在ISCA 2017 公布的张量处理器

（tensor processing unit，TPU）论文代

表了谷歌公司为其人 工智能服务设计 专

用硬件迈出的第一 步 [23 ]。TPU是专门用

于TensorFlow（谷歌公司开源的一个机

器学习软件库）中执行特性功能的专用集

成电路（application specific integrated 

circuit，ASIC），相对而言几乎没有灵活

性，但性能极佳。

● 将复杂的任务“分而治之”，引入分布

式计算架构以提升计算性能，分布式计算

的基本出发点在于通过更多的计算能力不

是很强的计算节点，利用某种合适的策略

达到整体计算性能的极大提升，利用不同

的分布式策略和目标，达到高性能计算的目

的。目前主流的分布式计算架构有Hadoop、

Spark、Storm等。当前许多工作[24-34]是针

对不同的应用场景、不同的数据特点，围

绕计算架构的改良展开相关研究，也有许

多工作是在既定的计算架构基础上进行算

法改良研究。以参考文献[35]为例，作者在

Spark平台上实现了一个可扩展复合优化学

习方法——SCOPE，实验结果表明，其优于

Spark上的其他分布式学习方法。

4  大数据价值期望

4.1  作为一种战略资源

对于政府而言，大数据被认为是提高

综合国力、增强本国竞争力的重要来源，因

此，从国家层面出台各类政策、指南，借此

引导企业和组织进行顺势的发展，就成为

各国政府角力的法门。

美国政府在2012年3月29日发布全球

首个国家层面的大数据战略，2016年5月

23日发布“联邦大 数 据研究与开发战略

计划”，以加速其2012年提出的“大数据

研发行 动”进程。此外，联 合国的“数 据

脉动”计划、英国的“数据权”运动、日本

的“面向2020年的ICT综合战略”、韩国
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的大数 据中心战略都是政 府从战略层面

进行的国家意志层次的规划和部署。

我国政府在2014年政府两会工作报告

中就提及大数据计划，2016年11月29日，

国务院印发《关于印发“十三五”国家战略

性新兴产业发展规划的通知》，提出实施

大数据战略。

在各国政府实施大数据战略的时候，

政府数据开放是其中的一个共同行 动。

美国政府从2009年开始就进行了政府数

据开放的行动，并于2010年实施以个人为

中心的数据富集、整合和开放服务的“我

的大数据计划”。欧盟在2010年开始提出

“欧洲数字化议程”，旨在建立一个统一的

“数字市场”，并在2012年制定了大数据

战略，强调了公共数据安全及挖掘公共机

构数据的价值潜力。英国是最早推进大数

据规划的欧洲国家，2004年，英国设立了

水平扫描中心（horizon scanning center，

HSC）项目，以提升政府处理跨部门和多

学科挑战的能力；2011年，HSC项目启动

气候变化的未来国际影响计划，通过对多

数据源进行深度分析，研究解决气候变化

对食品和水的可获得性。

2008年5月1日，我国正式施行《中华

人民共和国政府信息公开条例》，全面推

行政府信息公开。2015年4月22日，国务院

办公厅印发《2015年政府信息公开工作要

点》，列出了推进行政权力清单、国有企

业、财政资金、社会组织和中介机构、环境

保护、食品药品安全等9个重点领域的信息

公开；2015年8月31日，国务院印发《促进

大数据发展行动纲要》，明确提出要建立

国家大数据，统筹规划大数据基础设施建

设，为政府治理大数据的建设服务。

优政、惠民、兴业是政府数据开放的

一个核心价值观，而如何充分利用政府大

数据的开放共享是值得产业界和工业界关

注的一个课题。

4.2  作为一种竞争资本

社会各界对 大 数 据都 抱以极 大的热

情，认为引入大数据能够提高自身的竞争

力。人们会有这样价值期望的一个基本动

机在于：人们认为通过大数据处理与分析

能够洞悉客户、友商、产品、渠道在各个维

度的信息情报和知识洞见，借此为创新应用

模式及商业模式的设计提供研判线索和技

术基础。以芝麻信用为例，其从身份特质、

行为偏好、人脉关系、信用历史、履约能力

等多个角度对一个自然人的相关数据进行

搜集和汇聚，在此基础上对个人进行信用

研判，根据信用评级就可以进一步进行信

用骑行、便利交通、基础通信、信用借还、

信用回收等一系列产品的设计和运维。

因此，如何在多源数据汇聚的基础上

实现对实体（客户、友商、产品、渠道等）

的精准画像，为潜在应用提供多层面的实

体语义服务就是重中之重，其中涉及的技

术要点主要有以下几方面。

（1）数据连接及实体结构化

由于大数据汇聚的数据源数据都是建

立在不同IT建设思路、不同的数据原始价

值期望，以“烟囱式”软件开发方式生成并

存储的，因此如何将这种格式、表示均异

构的数据以实体为中心连接起来，最终形

成以实体为中心的数据表示是实体画像的

基础。涉及的相关技术包括：数据结构化、

数据预处理、去重、歧义消解、实体及实体

关系抽取（针对非结构化数据）等。

（2）实体特征化及语义化

在以实 体为中心的 数 据汇聚的基 础

上，以实体为中心，针对不同视角和采集

渠 道的数 据进行特征 提取，并在此基 础

上实现标签化提取，从而最终达到实体特

征表示和实体语义标签化的目的（该标签

可作为后 续进一步应用或者分析的特征
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表示）。由于数据的类型不一样，因此特征

表示和提取的方式也不一样。另一方面，语

义标签的提取往往是通过监督学习完成，

这意味着需要通过人机交互配置训练集，

而出于不同的商业目标或者源自领域专家的

主观性，这些语义标签是动态变化的，如何

动态维护标签池以及如何响应标签的动态

变化也是大数据应用的一个挑战。

（3）应用场景的挖掘

“场景”指的是在某时（when）、某地

（where）、周围出现了某物（with what）

时，特定类 型的用户（who）萌发了某 种

欲 望（d e s i re），会 想 到 通 过 某 种 手 段

（method）来满足欲望。因而应用场景挖

掘最终归结为“用户是谁（who）”“需求在

哪（desire and method）”“应用情境是什么

（when，where and with what）”，几个可

能的实现途径有：从利益角色的职能定位、

可用性需求、用户体验需求角度出发，研判

以用户为中心的“痛点”和利益增长点；从

既有业务功能、任务或者功能驱动的角度出

发，研判以既有业务为中心的可拓展功能和

新增功能；从数据本身出发，通过对数据表

示的实体内涵以及从该数据中发现的实体

关系等找出相应的应用场景，往往是数据、

思维和想象力驱动的。

为了实现大数据价值，政（见第4.1节）、

产（面向大数据应用及产品开发提供各类

服务的产业）、学、研各边也都从各自的角

度开展了相应行动，同时提高自己的竞争

优势。

（1）产业界

在大数 据产业链中，逐渐 形成了3种

典型的公司形态 ①[36,37 ]：数据型公司，如

Kaggle、LinkedIn、Twitter、Facebook

等；技术型公司，如Amazon、Microsoft、

Apple、Intel、Oracle等；思维型公司，如

DeepMind、Salesforce、Tableau、SAS

等。在两化融合战略的引领下，中国企业

本身也自发形成了利用大数据改良既有生

产、制造、商务流程的新动力。

（2）学术界

作为关键技术预研的担当，学术界围

绕大数据涉及的各类科学理论和关键技

术展开研究，积淀形成越来越丰富的科研

成果，为大数据应用提供了坚实的理论技

术支撑。特别值得一提的是，基于开源精

神的开源社区在大数据环境下得到极大的

发展，这进一步促进了大数据技术发展的

同时，也大范围降低了大数据应用的门槛。

开源使新项目直接使用大数据技术成为可

能，包括Spark、Apache NiFi、Kafka等

在内的开源大数据技术为大数据应用提供

了极大的便利。大数据方面的开源工具主

要分为4个方面：数据存储（如HBase）、

开发平台（如Hadoop）、开发工具和集成

（如Apache Mahout）以及分析和报告工

具（如Talend）等[38-43]。

（3）教育界

从人才培养的角度而言，为社会培养

大数据人才，并借此提高影响力也成为教

育界关注的事，体现在两个方面：一是出

现了越来越多的大数据技术培训班；二是

教育部从发展战略角度，也有意部署大数

据专业建设战略，比如教育部于2015年、

2016年分两批批复包括北京大学、中国人

民大学等35所大学建设“数据科学与大数

据技术专业”。

4.3  作为一种商品形式

作为一种商品，数据可以买卖，可以增

值，这也是大数据时代的一个基本特征。

国外数据交易大致开始于2008年，

一些前瞻性的企业开始加大 对数据业务

的 投 入，初见端 倪的 数 据应用新业态 包

括“数 据市场”“数 据 银行”“数 据交易

公约”等，知名数据服务商有Microsoft

①

http://mattturck.

com/2016/02/01/

big-data-

landscape
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数据市场、Amazon公共数据集、Oracle

在 线 数 据交易等。国内数 据交易起 步 于

2 010 年左 右，2 015 年9月，我国发布的

《促进大数据发展行动纲要》中明确提出

要引导培育大数据交易市场，开展面向应

用的数据交易市场试点，探索开展大数据

衍生产品交易，建立健全数据资源交易机

制和定价机制。

参考文献[44]综述了我国数据交易的

发展历史，并将我国目前的数据交易归纳

为如下4种主要形式。

● 基于大数据交易所的大数据交易：

如贵阳大数据交易所、长江大数据交易所、

武汉东湖大数据交易平台、上海数据交易

中心等。

● 基于行业特定领域数据的大数据交

易：针对具体的行业，数据标准较易实现数

据的统一采集、统一评估、统一管理、统一

交易，从而实现特定行业数据的交易。

● 数据资源企业推动的大数据交易，

如数据堂、美林数据、爱数据等。

● 互 联 网 企 业“ 派 生 ”出的 大 数 据

交易。

作为一个新生事物，许多来自应用层

的基本问题也需要考虑，比如：数据交易

的卖方是数据的拥有方还是纯粹的交易平

台、卖的是原始数 据还是 加工 过 后的数

据、买家是个人（组织）还是机器、交易目

标是社会福利最大化还是数据拥有方或

者平台利润最大化、是封闭拍卖还是开放

拍卖。

另一方面，数据交易显然还需在若干

法律、技术及管理都匹配的情况下才能得

以实现。法律方面需要考虑的是：哪些数

据可以买卖、数据的所有权和使用权归属

谁、是否所有人（组织）都具有买卖资格。

在监管方面：数据交易秩序如何监管、数

据质量如何保障、定价机制如何形成以及

如何监管、交易监管的目标是什么。而在技

术层次需要考虑的问题更多，比如：数据

质量评估、定价机制设计、交易机制设计、交

易行为分析、程序化交易如何实现等。

作为一种技术响应，若干既有工作或

许可以作为大数据交易的有益参考。

● 大数据交易的交付物“数据”本身是

一个典型的数字产品，因此参考文献[45-47]

探讨的关于“数字产品拍卖中如何收益最

大化”的研究成果和思路，对于大数据交

易具有极大参考价值。

● 大数据交易往往在线实时进行，即

买家随时可能到来，因此参考文献[48-51]

关于在线机制设计的研究成果和思路对于

大数据交易也具有极大的参考价值。

● 如何在拍卖中实现收入最大化，这

在机制设计领域是一个重要的开放问题，

也是目前最为活跃的一个研究领域，参考

文献[52,53]对于以拍卖方式进行大数据

交易而言，具有重要的参考价值。

● 其他方面：大数据交易中很可能会出

现异常或者恶意扰乱市场的行为，这意味

着在线和实时的自动侦测与预警是大数

据交 易监管中的一 个重要课 题，参 考文

献[54,55]对于数据交易中的异常侦测有较

大参考价值；在数据交易的产权方面，可

能会遇到产权不明、授权复杂、定价困难、

交易缺乏透明性、隐私泄露等问题，参考

文献[56,57]或许可以作为有益参考。

5  结束语

“value”是大数据的一个重要特征，

或许也正是因为“有价值”，才引发了“政、

产、学、研、用”各界对大数据的普遍关注。

不同利益主体迥异的价值期望都是大

数据价值实现的目标。这意味着，在大数

据项目建设中，必须通过具体的策略、思

路和方法确保这些价值期望的实现。事实
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上，一个成熟的大数据应用必然涉及理论

研究、技术研发、产品开发、部署运维等多

边的合作与协作，这其实也暗含大数据价

值的最大体现：推进多边资源的融合，并刺

激集体智慧的涌现。

本文尝试从大数据的多边定义和理解

出发，针对不同的价值期望，从战略资源、

竞争资本和商品形式3个角度介绍了实践

可行的系列方法、思路和策略。应当看到，

本文提及的具体思路和策略仅针对整个

大 数 据 部署、实 施的普适性特点展开 叙

述。这意味着，针对特定的领域细分应用，

也有其独特的价值实现路径特点，需要在

具体的应用进程中加以把握和关注。
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